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Partitionnement avec MAJORCILUST Méthode
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Fig. 3. Examples for decomposing a graph according to our structure definition.

* Stein, Benno, and Oliver Niggemann. "On the nature of structure and its identification." /International Workshop on Graph-Theoretic Concepts in Computer Science.
Springer, Berlin, Heidelberg, 1999.



Partitionnement avec MAJORCLUST Méthode

MAJORCLUST.

Input. A graph G = (V, E). 1.Chaque nceud du graphe est attribué a son propre
Output. A function ¢ : V +— N, which assigns a cluster number to each node. cluster
(1) n=0, t = false
2\ Yoy r » — 7 iy — 7 ~ .
(2)VveV don=n+l,clv)=nend 2.Un nceud adopte le méme cluster auquel appartient
(3) while t = false do o o
(4) t= true la majorité de ses voisins
E(); wev d? (s o) € EAc(u) = i) e Si plusieurs options = choix aléatoire
) =11 u: {u, vl € EAclu)=1¢| 1s max. .
(7)  ifc(v) # ¢ then c(v) = c*,t = false * Sistable = FIN
(8) end
(9) end

% =2 M=1
=2 -
oo — o 8».-48 < - : =
SO
O @@ A =Ax=452+4%3 = 20 A=5#14352=11 M=2 A =3%242%143%2 = 14

Fig. 4. A definite majority clustering situation (left) and an undecided majority
clustering situation (right).

Fig. 2. Graph decompositions and related A values.

A : Connectivité partielle pondérée

o Stein, Benno, and Oliver Niggemann. "On the nature of structure and its identification." /nternational Workshop on Graph-Theoretic Concepts in Computer Science.
Springer, Berlin, Heidelberg, 1999.

e Stein, Benno, and S. Meyerzu Eil3en. "Document categorization with MajorClust." Proc. 12th Workshop on Information Technology and Systems. Citeseer, 2002.
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Partitionnement avec MAJORCLUST Méthode

MAJORCLUST.
Input. A graph G = (V, E, ).
Output. A function c¢: V' — N, which
assigns a cluster number to each node.

(1) n=0,t=false
2) YwveVdon=n+1,c(v) =nend
(3) while t = false do

4) t=true

) YweVde

6) c* =iif ( Z o(u, v)) is max.
ﬁf%:ei}s

@) if ¢(v) # c* then c(v) = c*,t = false

®) end

(9) end

oo — B

Illustration of Steps (6)+(7) in MAJORCLUST.

A definite majority decision (left), and an indefinite
decision (right), when assigning a node to a cluster:

Boe » Po  Beg

Re-clustering—a node changes its cluster:

By - 58

oo

Fig. 4. A definite majority clustering situation (left) and an undecided majority

clustering situation (right).

1.Chaque nceud du graphe est attribué a son propre
cluster

2.Un nceud adopte le méme cluster auquel appartient

la majorité de ses voisins
e Si plusieurs options = choix aléatoire
e Sistable = FIN

=2 M3=2

M=2

A =Ax=4%2+4%3 = 20 A =5+1+43x2 =11 A =3x242%1+3+2 = 14

Fig. 2. Graph decompositions and related A values.

A : Connectivité partielle pondérée

o Stein, Benno, and Oliver Niggemann. "On the nature of structure and its identification." /nternational Workshop on Graph-Theoretic Concepts in Computer Science.

Springer, Berlin, Heidelberg, 1999.

e Stein, Benno, and S. Meyerzu Eil3en. "Document categorization with MajorClust." Proc. 12th Workshop on Information Technology and Systems. Citeseer, 2002.
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MAJORCLUST.
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Partitionnement avec MAJORCLUST Documents dépendants
de la temporalité

e Corpus : TDT2 English broadcast news corpus

* Transcriptions : manuelles

e Eléments grammaticaux : d; - d,
verbes e Similarité : @(d;,d;) = cos(d;, dj) = ————
OMS |d;||d;]
adjectifs
adverbes

Real borders Predicted borders

’ : .. : ..
» https://catalog.ldc.upenn.edu/LDC2001T57
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Partitionnement avec MAJORCLUST Documents dépendants

de la temporalité
Distance temporelle :

e Reduire le bruit éventuel
e Pénaliser la similitude des phrases hors du d; - d

d;|]d;]

o Similarité :  ¢(d;, d)) il

voisinage

Real borders Predicted borders

and Language Processing 25.1 (2016): 112-123.
0 25 50 75 100 125




Partitionnement avec MAJORCLUST Documents dépendants

de la temporalité
Laplacian Eigenmaps :

réduction de la dimensionnalité de la matrice de

similarité 1

eigen-decomposition = =Y |75, =) fLf,
préserve la structure géometrique des données L

Graph laplacian: L=C -8

Real borders

. Xie, Lei, et .. "alaci eienmp '
Processing 20.1 (2011): 276-289 S asa
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Partitionnement avec MAJORCLUST Documents dépendants
de la temporalité

Laplacian Eigenmaps :

réduction de la dimensionnalité de la matrice de
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eigen-decomposition Q=— Z [y, -l %, Z f/Lf,
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Partitionnement avec MAJORCLUST Documents dépendants
de la temporalité

Laplacian Eigenmaps :

réduction de la dimensionnalité de la matrice de

similarité | & 0
eigen-decomposition Q=— Z [y, -l e Z f/Lf,
préserve la structure géometrique des données 2 i,j=1 =1
Graph laplacian: L=C -8

Real borders Predicted borders

. s o . H . ® & o H e« ss e s s o .!I.. .
* Xie, Lei, et al. "Laplacian eigenmaps for automatic story segmentation of broadcast news.’
Processing 20.1 (2011): 276-289. R R =
0 25 50 75




Partitionnement avec MAJORCLUST Documents dépendants
de la temporalité

Similarité cosinus Distance temporelle + Laplacian Eigenmaps

Predicted borders Predicted borders




Partitionnement avec MAJORCLUST Exemple de clustering

MAJORCLUST :

* Considere pas la temporalité des documents e Nombre de groupes découverts : 33

* Exclusion de certain phrases \  Phrases exclues : 20

¢(d;, dj) = cos(d;, d)) = ———— @(d,d) 2T
’ T 1dil g ’

Real borders Predicted borders




MAJORCLUSTemp MAJORCLUST dépendant
de la temporalité

u = 0,95

Hiap = 0,90

o Predicted borders T = 0,1

MAJORCLUSTemp:
1.Partitionner avec MAJORCLUST 25

2.Créer des intervalles a partir de clusters

50

3.Récupérer les phrases exclues avec la matrice de
similarité

75

4.Placer dans les intervalles les phrases récupérees

100

5.Déplacer les intervalles isolés

6.Fusionner les clusters 125

150

175

15
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MAJORCLUSTemp MAJORCLUST dépendant
de la temporalité

MAJORCLUSTemp:

1.Partitionner avec MAJORCLUST 4.Placer dans les intervalles les phrases récupérées
2.Créer des intervalles a partir de clusters

3.Récupérer les phrases exclues avec la matrice de
similarité
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MAJORCLUSTemp

Corpus :

TDT2 English broadcast news corpus
Transcriptions : manuelles
Ensemble de 396 documents (Actualités)
- ~ 283 phrases / document
- ~ 27 sujets / document
- ~ 11 phrases / sujet
Eléments grammaticaux :
- verbes
- noms
- adjectifs
- adverbes

Expériences

EX1:

e 49 configurations

u=1{1,0.95,0.90, 0.85, 0.80, 0.75, 0.70}
7 = {0.0, 0.0005, 0.001, 0.005, 0.01, 0.05, 0.1}

EX2:

e 343 configurations

u={1,0.95,0.90, 0.85, 0.80, 0.75, 0.70}
Higp = {1, 0.95,0.90, 0.85, 0.80, 0.75, 0.70}

7z = {0.0, 0.0005, 0.001, 0.005, 0.01, 0.05, 0.1}

20



F-score
0,735

Résultats
0,897

0,646

0,95 0,1

0,95
0,9

evali4

{1, 0.95, 0.90, 0.85, 0.80, 0.75, 0.70}

EX1 : 49 configurations

U

MAJORCLUSTemp

o - IXyeplens/LxX3/
I . X¥8pIeAs/LXT/
XY LyleAs/LX3/

_IX¥OpIeAs/LXT/

_IXYSpleAs/LXT/

_X¥pyleas/LX3/

_XYEpIeAs/LXT/

. - XFZYIeA/LXT/
. XY Ly[eAS/LXT/
. X¥OvIeAs/LXT/

_IXY6E[RAS/LXT/

_IX¥8EIRA/LXT/

_IXYLE[RAS/LXT/

. _IXYOE[RAS/LXT/
_IXYSERAS/LXT/

. - XFPEIRAS/LXT/
- IXYEEIRAS/LXT/

- X¥ZEIRA/LXT/

XY LERAS/LXT/

_IX¥OEIeA/LXT/

. _IXY'62[eAS/LXT/

. _IX¥'8ZIeAs/LXT/
XY LZIeAd/LXT/

- X¥9zZIeAs/LXT/

. IXY'SZ[eAS/LXT/

- X¥pZIeAs/LXT/

_IXY'EZIBAS/LXT/

. _X¥ZZIeAs/LXT/

. XY 12[eAS/LXT/

. _IX¥0ZIeAS/LXT/
. _IX¥6 LIBAS/LXT/
. _IXYgLIeAS/LXT/
. _XYLLIBAS/LXT/

. _IXF9LIeAS/LXT/

. _IXYSL[BAS/LXT/

. XY LIBAS/LX T/
. _IXYELBAS/LXT/
. _PXFZ LIBAS/LXT/

. XYL LIBAS/LXT/

. _IXYOLIBAS/LXT/

. - IX¥'601eA/LXT/

. - 1X¥'80IeAS/LXT/

. XY L0[eAS/LXT/

o - IXV90[BAS/LXT/

_IXY'S0[BAS/LXT/
_ X¥POIeA/LXT/
- IXFE0IBAS/LXT/
- IX¥'Z0[eAS/LXT/
XY LOIBAS/LXT/

0,731
0,729

0,05 0,701 0,810
0,01 0,630 0,908
® * o o ® o o o
.
[

eval13
evali9
[ ]

7 = {0.0, 0.0005, 0.001, 0.005, 0.01, 0.05, 0.1}

0.6-
0.4-
0.2-

osm 14
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MAJORCLUSTemp

EX2 : 343 configurations

u=1{1,0.95,0.90, 0.85, 0.80, 0.75, 0.70}
Higp = {1, 0.95,0.90, 0.85, 0.80, 0.75, 0.70}

7 = {0.0, 0.0005, 0.001, 0.005, 0.01, 0.05, 0.1}

/“tlap

--------
.........

Résultats

-
ooooooo
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Résultats

MAJORCLUSTemp

EX2 : 343 configurations

F-score
0,747

R
0,797
0,880

0,740
0,738

P
0,732
0,661

T
0,1
0,01

/’tlap
0,90
0,90

U
0,95
1,00

eval304
eval297

{1, 0.95, 0.90, 0.85, 0.80, 0.75, 0.70}
Higp = {1, 0.95,0.90, 0.85, 0.80, 0.75, 0.70}

/_,t:

1,00 0,90 0,05 0,696 0,817

eval248

7 = {0.0, 0.0005, 0.001, 0.005, 0.01, 0.05, 0.1}

0.6-

- XYEVEIeAs/sIqeX3/
- Xyevelens/siqex3/
- XY LvElens/siqex3/
- Xyoveleas/siqex3/
- X¥Yegeglens/siqex3/
- X¥'8EEIeAs/SIqeX 3/
- XY LEEIeAs/sIqeX 3/
- X¥Yogglens/siqex3/
- XY SEEens/siqex3/
- X¥yeegIens/siqex3a/
- IXYEEEIeAs/SIqQEX/
- Xyeeeglens/siqex3/
- XY LEEIeAs/sIqeX3/
-Xyogeleas/siqex3/
- Xyecelens/siqex3/
- Xy'geelens/siqex3/
- Xy Leelens/siqex3a/
- Xyoceleas/siqex3/
- Xygeglens/siqex3/
- X¥peelens/siqex3a/
- Xy'egeelens/siqex3a/
- Xyeeelens/siqex3/
- Xy Leelens/siqex3/
- Xyoceleas/siqex3/
-X¥e LEleAs/siqexX3/
-XyglLEleas/siqex3/
- XY LLEleAs/siqexX3/
-X¥9LElens/siqex3/
-X¥SLElens/siqex3/
-BX¥yLElens/siqex3a/
-BXYELElens/sIqex3a/
-X¥elelens/siqex3/
- XY LLIEleAs/siqeX3/
-Xyoleleas/siqex3a/
- X¥'e60€lens/siqex3/
- X¥'goglens/siqex3/
- XY Loglens/siqex3/
- X¥yoo0gleas/siqex3/
- X¥sogleas/siqex3/
- X¥yoglens/siqex3/
-XY'e0g|ens/siqex3a/

S - Xyeoglens/siqex3a/

- XY LOEleAs/siqeX3/
- X¥yoogieas/siqex3/
- X¥'66¢clens/siqex3/
- X¥y'g6clens/siqex3/
-X¥'Leclens/siqex3/
- Xy'96ciens/siqex3/
o - ¥X¥'S6clens/siqeX3/

osm 14
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